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model pro dva faktory:

linearni model:

neuplny kvadraticky model:

uplny kvadraticky model:

Y:b0+b1XA—|-b2XB—|-€

koeficienty Ize nalézt jako polovi¢ni odhady prislusnych efektd,
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Y =00+ 01 X4+ 02Xp +b0120XaXp +€
koeficienty Ize nalézt jako poloviéni odhady prislusnych efektd,

bo je celkovy prumer
nebo odhadem metodou nejmensich ¢tvercu

Y — b() -+ leA —+ bQXB —+ bllX,%{ —+ b22X% —+ leXAXB —+ €
koeficienty nelze nalézt pomoci efektl nebo metodou

(kombinovany, vicedrovnowy, ...)
Slouzi k vypoctu optimalnich hodnot faktoru nebo k vypoctu
hodnot Y pro libovolnou uroven faktoru,
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- zajima nas vyznamnost vlivu zmeny urovnée tohoto faktoru na
hodnotu odezvy
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